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 תקציר

בכל הנוגע לחיפוש בקרב הציבור לברירת המחדל  כומידע הפ כשער הכניסה למקורותחיפוש באינטרנט  מנועי

מידע רב  לספקושמישים יותר גוברת יכולתם זמינים למקוונים ה מידעה מקורות עם הפיכת מידע בריאותי.

אירוע  אהי COVID-19 פנדמיית .בתחומי הבריאות בניתוח וחיזוי התנהגות אנושיתעבור מחקרים המתמקדים 

להשפיע ולפיכך עשויה גם  ,שינוי התנהגויות אנושיות בכל הנוגע לחיפושי מידע בריאותילבעל פוטנציאל עצום 

חיפושי מידע מגמות של התמורות בחקר נוכחי בחן את הבתחום זה. המחקר מגמות המחקר השפעה מכרעת על 

כמות הפרסומים ב התמורותהן הסוגיות שנבדקו  .COVID-19 פנדמייתלאור התפרצות  באינטרנט בריאותי

השפעתם  על השינוי במידתבכמות הפרסומים ו גדילהעל ה COVID-19 פנדמייתשל השפעה הולאורך השנים 

המידע הבריאותי  יחיפוששל במסגרת חקר  כלליםנבדקו התמורות בשדות הנכמו כן פרסומים אלו.  של

שימוש  עשהאשר  ,מחקר זה הינו מחקר מסוג סקירה ממפה. COVID-19באינטרנט לאור פנדמיית 

 בריאותימידע  יאיתור מאמרים העוסקים במגמות חיפושאיכותנית וכמותית. לצורך  –במתודולוגיה משולבת 

בכמות תוצאות המחקר הראו מגמת עלייה  .Web of Science-ו MEDLINE יםברשת בוצע חיפוש במאגר

השפעה ניכרת על הייתה להתפתחויות אפידמיולוגיות וטכנולוגיות כן שומאז תחילת חקר התחום הפרסומים 

הייתה  פנדמיהתפרצות ה. כמו כן המחקר מצא כי מידת ההשפעה של הפרסומים מאז האצת הצמיחה בנתון זהה

גדולה מקצועות הבריאות מסיעוד ומקצוע הוכי מעורבות חוקרים מ ,פחותה בהשוואה לתקופה טרם ההתפרצות

חיפוש של ממצאי מחקר זה ממחישים את הדינמיקה בחקר  .לתקופה אשר קדמה להביחס  פנדמיהיותר לאחר ה

אפידמיולוגיים ותמורות טכנולוגיות על תחום המידע הבריאותי באינטרנט ואת ההשפעה הרבה של אירועים 

 זה.

  . Google Trends,אוריינות מידע בריאותיאינפודמיולוגיה, חיפוש מידע בריאותי,  ח:מילות מפת
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Changes in the study of online health information-seeking trends 

in light of the COVID-19 pandemic 

Abstract 

Online search engines became the default instrument when it comes to health information seeking. 

The increased use of search engines for health information seeking enhances their ability to provide 

research data for studies focused on analyzing and predicting health-associated human behavior. 

The COVID-19 pandemic holds enormous potential in changing health information-seeking 

behaviors and therefore may also have a decisive impact on research trends in this field. The 

current study examined the trends in search engine-based health information-seeking research in 

light of the COVID-19 pandemic. The variables examined in this study are the trends in the number 

of publications over the years, the effect of the COVID-19 pandemic on the number of 

publications, their influenceability, and the change in the investigated fields in light of the COVID-

19 pandemic. The current study is a scoping review using a qualitative and quantitative 

methodology. This research used MEDLINE and Web of Science databases to find publications 

addressing search engine-based health information-seeking trends. The results of this study 

indicate that there has been an upward trend in the number of publications since the beginning of 

research in this field, with epidemiological developments and technological advancements having 

a noticeable influence on the growth of publications. This study also found that the publications' 

influenceability decreased after the pandemic outbreak compared to the years before the outbreak. 

Additionally, the involvement of researchers from nursing and allied health professions increased 

after the epidemic. The current study illustrates the dynamics of search engine-based health 

information-seeking research and the great impact of epidemiological events and technological 

changes on this field. 

Keywords: Infodemiology, Health information seeking, Health information literacy, Google 

Trends 
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 רקע וסקירת ספרות

 

 אינטרנט והשימוש ב בריאותיחיפושי מידע 

סיכוני על אותם, ת לדרכים שבהן אנשים מחפשים מידע על בריוות חיפוש מידע בריאותי מתייחסויהתנהג

מהפכת המידע הביאה  .(Lambert & Loiselle, 2007) בריאות משמרותהתנהגויות על מחלות ועל , בריאות

באינטרנט  בריאותימידע  ם תדירים שלחיפושי –בין השלכותיה ול מידע רב לכל דורש, לכדי הנגשה מהירה ש

רבים מהם פונים ועבור מטופלים,  בריאותיהאינטרנט הפך למקור פופולרי למידע למעשה, על ידי הציבור הרחב. 

קבלת ולהיעזר במידע זה בעת אבחנות רפואיות ללמוד על  כדי ,אחרים מקוונים מקורות מידעלולמנועי חיפוש 

ממשתמשי  80%מצא שכמעט  . מחקר קודם(Jia et al., 2021) ספציפייםטיפולים ותרופות החלטות הנוגעות ל

כל מידע  מחקרים רבים הראו כי לאאך  ,(Fox, 2003) האינטרנט חיפשו מידע הקשור לבריאות באינטרנט

. (Alexander & Seenan, 2022; Daraz et al., 2019; Joshi et al., 2020) או מדויק הינו אמיןבריאותי מקוון 

סיפקו מידע שנבדקו מהאתרים  45%מצא שרק  (Alexander & Seenan, 2022)אלכסנדר וסינן ל ש םמחקר

להעריך באופן ביקורתי את אמינות המקורות שבהם  יוכלו מטופליםכי , חשוב אי לכך. נדרשמדויק על הנושא ה

  באינטרנט. בריאותיהם משתמשים כאשר הם מחפשים מידע 

, טיפולים ותרופות בחנותאבריאות לקבלת מידע על או לארגוני  לגורם מטפלתים קרובות מטופלים פונים ילע

תפקידם של אנשי  ואה בריאותיהיבט חשוב נוסף של חיפוש מידע לפיכך  .(Goore et al., 2001) ספציפיים

זאת במסגרת תקשורת הבריאות המתקיימת בין המטופלים  ,מקצוע בתחום הבריאות כמקורות מידע

 ,World Health Organization [WHO])לפי דו"ח מטעם קבוצת עבודה של ארגון הבריאות העולמי . למטפלים

הדרכת מטופלים  אהמוחשי ביותר הי באופןמתבטאת תקשורת הבריאות  םבהשאחד ממתארי הטיפול  ,(1998

לנהל טוב יותר וכך יכולים מידע הנוגע למחלתם ולאפשרויות הטיפול בה שבמהלכה מטופלים מקבלים טיפולית, 

מקצוע בתחום הבריאות לספק למטופלים האנשי של  ות ספק ביכולתםלהמטיעם זאת, יש עדויות את הטיפול. 

בקרב מטפלים אשר  אף נמצא כיבעבר  ,. כמו כן(Kääriäinen & Kyngäs, 2010) את המידע שהם צריכים

משימה את האין תפיסה זו מקנה את היכולת והמיומנות לבצע  –תופסים את הדרכת המטופלים כמשמעותית 

חיפוש כי  (Tan & Goonawardene, 2017) נוורדנהוטן וגאמרו  בהקשר זה .(Friberg et al., 2012) ותמקצועיב

עם  זה אם המטופל דן במידע למטפלבאינטרנט יכול לשפר את מערכת היחסים בין המטופל מידע בריאותי 

ולכן , אינטרנטב באמצעות השימושלמטופלים יש גישה טובה יותר למידע בריאותי כיום הם ציינו ש. המטפל

 מחודשת לבצע הערכהיש  . כפועל יוצאהחלטות הנוגעות לטיפול בהםהם מצפים להיות מעורבים יותר בקבלת ה

 םולהתאים את אסטרטגיות התקשורת ביניה מטופל-פליחסי המטל הנוגעיםמודלים המסורתיים השל 

  .(Tan & Goonawardene, 2017) למציאות המשתנה

, ולל מגוון מקורות שונים, כולל אנשי מקצוע בתחום הבריאותהוא תהליך מורכב הכ בריאותיחיפוש מידע אם כן 

 .(Jacobs et al., 2017 ) מהיר ביותר לקבלת מידע הינו האינטרנטהה, אך המקום הזמין וחברים ובני משפח
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 בריאותיהשימוש במנועי החיפוש לאיתור מידע 

מנועי , והאינטרנט הופך לאחד המקורות החשובים ביותר להשגת מידע רפואי ובריאותי לציבור הרחבכאמור, 

כי מצא  (Fox, 2003)מחקר עבר . (Wang et al., 2012) למידע זהשער הכניסה את אחת החיפוש מהווים לא 

. המחקר מצא גם מקווןבמנועי חיפוש כדי למצוא מידע בריאותי  משתמשים( 80%רוב משתמשי האינטרנט )

מהאתרים שעלו בתוצאות החיפוש  50%רק ( דיווחו שהמידע שהם מצאו מועיל, אבל 70%שרוב המשתמשים )

 Googleכי מצא  (Fox, 2011)נוסף מחקר עבר  .(Fox, 2003) סיפקו מידע מדויק על הנושא הספציפי שחיפשו

מנוע החיפוש הפופולרי ביותר. המחקר מצא גם שמשתמשים נוטים לסמוך על המידע שהם מוצאים  הוא

  ממידע ממקורות מקוונים אחרים, כגון מדיה חברתית או אתרי בריאות.יותר באמצעות מנועי החיפוש 

מתבקשים לחשוב על הפעם מצאו שכאשר צרכני מידע בריאותי באינטרנט  (Fox & Duggan, 2013)פוקס ודאגן 

, Googleשהתחילו במנוע חיפוש כמו  וווחיד מהמשיבים 77%האחרונה שהם חיפשו מידע בריאותי או רפואי, 

Bing  אוYahoo .13% כמו שהתחילו באתר שמתמחה במידע בריאותי,  וווחידWebMD.  וווחיד 2%רק 

רשת אמצעות באת החיפוש שהתחילו  ואמר 1%-רק כו ,כמו ויקיפדיה ,באתר כללי יותר החיפוששהתחילו את 

ומנועי חיפוש אחרים משמשים כמקור  Google-ככלל המחקרים מצביעים על כך ש ."פייסבוק" כגון ,חברתית

 לסוגייה זו התייחסו קאי ואחרים. ם אינם עקבייםבאמצעות המאותר, אך איכות ודיוק המידע בריאותימידע 

(Cai et al., 2021)  תוספי אשר מוחזר לשאילתת החיפוש  הבריאותיאשר בחן את איכות המידע במחקרם"

 ,ות בעייתימידע בריאותי עשוי להי לחיפוש Googleהשימוש במנוע החיפוש של כי  הם מצאו. תזונה לסרטן"

כלל  . מידע זההגיוניסדר  נטולישל מידע שהתפרס על פני עשרות עמודים  כמות גדולה והניב שתוצאותיומכיוון 

וטענות שקריות  ייםלאנקדוטהודעות לעיתונות, פרסומות, דיווחים  אשר התבססו עלעצות סמכותיות לכאורה 

 ,המטופלים בקרבלספקנות ובלבול ל להוביל הכת מידע זה עלוליצר. שלהן למניעת מחלות ולריפויהנוגעות 

כל או צריכת טיפולים אשר אינם הולמים את מצבם. ל טיפולים רפואיים קונבנציונלייםהימנעות מועל יוצא וכפ

 .(Cai et al., 2021)של המטופלים  על הפרוגנוזהפוטנציאליות השפעות שליליות  אלו

 ,הרב אשר נפוץ באינטרנט ואשר נגיש לכל דורש באמצעות מנועי החיפוש הבריאותיהפוטנציאל הגלום במידע 

. העניין הרב לקידום בריאות המטופליםלתרום אך גם עשוי  ,מושכללגרום לנזקים בשימוש לא  כאמורעלול 

במסגרתו באינטרנט. בריאותי סביב התחום הוליד למעשה את תחום המחקר אשר עוסק במגמות חיפושי מידע 

 מונח – (Infodemiology) "אינפודמיולוגיה" הראשון הינו. שני מושגים חדשים של מחקר בתחום זה נוצרו

דוע הציבור בנושאי יהפצת מידע אשר מטרתו י כמדע (Eysenbach, 2009)שהוגדר לראשונה על ידי אייזנבך 

מידע  . אינפודמיולוגיה מתייחסת גם למאפייניבדגש על האינטרנט ,בריאות הציבור באמצעות מדיה אלקטרונית

 לטובת מעקב תמורותאינפודמיולוגיה  כמעקב האורך של מדדי , המוגדרInfoveillanceנח השני הינו והמ זה.

 . (Eysenbach, 2011) וניתוח מגמות

 Google  בריאותיוחיפושי מידע 

את  2008להשיק בשנת  Google במנועי החיפוש הביאה את הבריאותיהבנת הפוטנציאל הגלום בחיפושי המידע 

Google Flu Trends .יוזמת הרציונל לGoogle Flu Trends היה שב-Google  מתקיימות שאילתות חיפוש
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באינטרנט  בריאותיחיפושי מידע  התנהגויותשל רבות מאוד בנושא מידע בריאותי, וניתוח שלהן יאפשר ניטור 

 Google Fluלחשוף אם קיימת נוכחות של מחלה דמוית שפעת באוכלוסייה. ניתן וכך  – של מיליוני משתמשים

Trends בסיס היסטורית של פעילות ההללו לרמת  םיעבור חיפושים באזור גיאוגרפי מסו השווה את הממצאים

מינימלית, נמוכה, מתונה, גבוהה או הייתה  באזור זה ת הפעילותאם רמווח י, ולאחר מכן דזהשפעת באזור ה

היו עקביות  הציגה הפלטפורמה ראש התחלואה הערכותר טענו כי היו מחקרים אש .(Watts, 2008) אינטנסיבית

אך , (Dugas et al., 2013) בריאות ניוארגנתוני מעקב קונבנציונליים שנאספו על ידי  ותאמובאופן מספק 

הציגו תוצאות אחרות וטענו כי הנתונים מתארים הערכת יתר וכי המערכת מדייקת אחרים  רבים מחקרים

. השימוש במערכת הופסק (Harford, 2014; Lazer et al., 2014)בהערכותיה בשיעור נמוך מאוד של מקרים 

חד אוהוא  ,rendsT Google כיוםממלא  rendsTlu Foogle Gאת התפקיד אשר מילא בעבר . 2015באוגוסט 

 ואה Google Trends (GT) .באינטרנטבריאותי מגמות חיפושי מידע של הכלים המשמעותיים ביותר בחקר 

באמצעות מנוע  של ערכים נבחרים את מגמת החיפוש גרפי מאפשר להציג באופןאשר  Googleשנותנת שירות 

פילוח מציג . כמו כן השירות יםכשל אותם ער בחתך זמנים ובהשוואה לנפח החיפוש הכולל ,Googleהחיפוש של 

של מונחים  פופולריות של נתוני מגמת החיפושים בחתך של אזורים וערים בעולם. השירות מאפשר מחקר של

, גם החיפוש Googleבדומה למנוע החיפוש של  .שונים בקרב משתמשי האינטרנט ברחבי העולם בתקופות שונות

מאפשר למשתמשים לשלב מילות מפתח עם אשר  (,Stocking & Matsa, 2017)תומך בחיפוש בוליאני  GT-ב

 ,.Frants et al) על מנת לשפר את הרלוונטיות של התוצאות המוחזרות OR-ו AND ,NOT אופרטורים כגון

1999). GT  ונוסף לכך הוא משקף את מגמות החיפוש במנוע החיפוש הנפוץ בעולם, אשר  יהיחידהגורם הוא

פעמיים או מחזוריים, -לזהות אירועים מיוחדים המתחוללים במקומות שונים בעולם, חדיכולתו ב ייחודי

 .באמצעות העלייה בפופולריות החיפוש של מחרוזות הקשורות לאירועים אלה

, בהנחה בריאותימידע של להיות כלי שימושי לניתוח דפוסי חיפוש  עשוי GT-מצביעים על כך ש רביםמחקרים 

למעקב ככלי יעיל יכול לשמש  GTבכך  של הכלי. מגבלותיושל  ההבניש אמצעי הזהירות הנדרשים ו שננקטים

מגמות חיפוש מידע במהלך אירועים  יהויאחר הפופולריות של מילות מפתח וביטויים ספציפיים לאורך זמן ולז

 .(Arora et al., 2019; Havelka et al., 2020; Nuti et al., 2014) אפידמיולוגיות כגון התפרצויות ,ספציפיים

  בריאותיחיפושי מידע של  ם שוניםעל היבטי COVID-19השפעת 

COVID-19 ההשפעה הניכרת  להעשויה להיות ולפיכך  ,עד כה בעידן האינטרנט הגדולה ביותר מגפההינה ה

כוונה למצוא דרכים חדשות בו מגפהלאור ה. בריאותי מידעצריכה של ללחיפוש וביותר על היבטים הנוגעים 

ורך לא מגפההתפתחות ה את לנטר ולחזות במטרה לחיזוי התפשטותה נעשה שימוש בגישות אינפודמיולוגיות

 ,Mavragani & Gkillas) ולהתנהלות במסגרתה מגפהכן על מנת למדוד ולהעריך את תגובתו של הציבור לוזמן 

2020; Stephens-Davidowitz, 2020; Turvy, 2022). 

ניתוח הן יכולות לסייע ב .בעלי אופי איכותני מגפההקשורים ל פלטפורמות מדיה חברתית יכולות לספק נתונים

פורסמו  מגפהבמהלך ה. (Mavragani & Gkillas, 2020ומדידתה ) המודעות הציבוריתהבנת סנטימנטים, 
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המדינות  מנהיגי מטעם Twitterשל ציוצי  ןניתוח תוכביניהם כאלו אשר ביצעו  ,מספר מחקרים בנושא

 באמצעות מגפהבנוגע לתפיסות הציבור את  בחןשומחקר  ,(Rufai & Bunce, 2020) מגפההמפותחות בנושאי ה

Google  ,כל הנוגע לניתוח כמותי של נתוני אינפודמיולוגיהב .(Shorey et al., 2020) פייסבוקניתוח תוכן ב

Trends  פנדמיית העוסק בהיבטים השונים שלמציע בסיס איתן לניתוח כמותי ביחס לניטור ולחיזוי COVID-

19 (Mavragani & Gkillas, 2020) . למשל אתרי חדשות במדיה הפופולריתבאקדמיה והן הן ,(Bump, 2020) ,

להיות קשורות למספרי  עשויות COVID-19-ל ותהקשור Googleדיון על האופן שבו מגמות בחיפושי  קיים

 ,Stephens-Davidowitz) לבקרת מחלות ומניעתן כפי שדווחו למרכזים COVID-19של ם ואבחנות מקרי

לא רק המבוצעים במנועי החיפוש עשויה לשקף ים טען כי עלייה בכמות החיפוש (Turvy, 2022). טורווי (2020

סובלים מתסמינים רלוונטיים בקרב אוכלוסייה ם של העלייה בשיעוריה אלא גם את ,מגפהחשש הציבור מה את

 מת. מסוי

 ,.Lin et al) דדות עם התחלואהועל התמאוריינות המידע הבריאותי רמת  השפעתה שלמחקר אחר בחן את 

שחיפוש זה בהנחה , GT-ב (”wash hands“) את מגמות חיפושי המינוח "רחצת ידיים" בדק. המחקר (2020

 . המחקר מצא קשר בין כמותתבשיעורי ההידבקויובשינויים  ותקשור, ובחן אם מגמות אלו ישקף אוריינות

-COVIDשל  יחסית איטיתהתפשטות  לבין 2020בפברואר  18בינואר עד  19-ידיים" מ רחצתהחיפושים של "

 .שנבדקו מדינותה 21תושבי בקרב  2020במרץ  10בפברואר עד  19-מ 19

חיפוש פעילות  כדי לחקור GT-נעשה שימוש ב (Walker et al., 2020)במסגרת מחקרם של ווקר ואחרים 

שמונה מדינות )ספרד, צרפת, בריטניה, איראן, ארה"ב, הולנד, איטליה בהקשורה לאובדן ריח  יתאינטרנט

עלייה לבין אובדן ריח על נפחי החיפוש היחסיים לבדוק את הקשר בין כדי  Spearmanניתוח נעשה . וגרמניה(

 נמצאוהמדינות  שמונהבכל  ומקרי מוות המיוחסים למחלה. COVID-19של  מדווחיםהבמספר המקרים 

וכן בין החיפושים  COVID-19עלייה במספר מקרי לבין  הקשורים לאובדן ריח החיפושיםמתאמים חזקים בין 

 . מקרי מוותלבין 

לא גם לבחינת א, מגפההתפשטות השל רכי חיזוי ולא הוגבל לצ COVID-19 פנדמייתבמהלך  GT-השימוש ב

ים בחנו במחקרם חיפושים הנוגעים להיבט (Hoerger et al., 2020)ההשלכות הלטרליות שלה. הוארגר ואחרים 

לבין עליות חדות בחיפושי  מגפה. החוקרים מצאו התאמה בין התפשטות הCOVID-19 פנדמייתנפשיים במהלך 

Google כגון תרגילי נשימה ותרגול מדיטציה.  ,טיפולים מקוונים בחרדהלהנוגעים לתסמיני חרדה ו 

חיפוש מידע בריאותי הפך פופולרי יותר ויותר בשנים האחרונות, כאשר אנשים רבים פונים לאינטרנט  ,לסיכום

במהלך  .Google Trendsלמעקב אחר חיפושים אלו הוא הכלי העיקרי המשמש כדי לקבל תשובות לשאלותיהם. 

הציבור בהיבטים  תהתעניינובמיוחד למעקב אחר  נפוץהיה  Google Trends-השימוש ב COVID-19 פנדמיית

, כגון תסמינים, טיפולים ומידע על חיסונים. נתונים אלה יכולים לשמש אנשי מקצוע וחוקרים מגפההשונים של 

בתחום הבריאות כדי להבין טוב יותר כיצד אנשים מחפשים ומקבלים מידע על הנגיף, ולפתח אסטרטגיות 

 לתקשורת יעילה עם הציבור.
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 מטרת המחקר

 . COVID-19 פנדמייתלאור התפרצות  באינטרנט בריאותיחיפושי מידע מגמות של ת בחקר לבחון את התמורו

 שאלות המחקר

 באינטרנט לאורך השנים? חיפושי מידע בריאותימגמות ב הפרסומים העוסקים במספר מהן התמורות: 1שאלה 

בתקופה  ברשת בריאותימידע  ימגמות חיפוששל הפרסומים העוסקים בחקר  במספר האם חלו שינויים: 2שאלה 

 ?ביחס לתקופה שטרם ההתפרצות COVID-19 פנדמיית שלאחר התפרצות

-COVID פנדמייתהאם קיים הבדל בשיעור העלייה בכמות הפרסומים בין השנים טרום התפרצות : 3שאלה 

 התפרצות?הלבין שיעור העלייה בכמות הפרסומים בשנה שלאחר  19

 תבין תקופהאם קיימות תמורות במידת ההשפעה של המאמרים בתחום  ,בהתבסס על נתוני אזכורים: 4שאלה 

 התפרצות?הלאחר בין תקופה של COVID-19 פנדמייתהתפרצות  טרום

 חיפושי מידע בריאותימגמות בסיווג הנושאי במסגרת מחקרים העוסקים בהאם קיימות תמורות : 5שאלה 

 ?שקדמו להשנים ביחס ל COVID-19 פנדמייתמאז התפרצות  באינטרנט

 שיטות

 המחקר סוג

 . מחקראיכותנית וכמותית –שימוש במתודולוגיה משולבת אשר עושה מחקר זה הינו מחקר מסוג סקירה ממפה 

 יותר מלאה הבנה להשיג כדי וכמותיות איכותניות מחקר בגישות מתואם שימוש כולל במתודולוגיה משולבת

מחקר במתודולוגיה  (,Creswell et al., 2003)לפי קרסוול ואחרים  .(Hansen et al., 2016)השדה הנחקר  של

משולבת כרוך באיסוף וניתוח נתונים איכותניים וכמותיים במקביל או ברצף, ושילובם בשלב אחד או יותר 

  בתהליך המחקר.

 יך המחקר הל

 MEDLINE יםברשת בוצע חיפוש במאגר בריאותיאיתור מאמרים העוסקים במגמות חיפוש של מידע לצורך 

בתקציר  ”Google search“או  ”Google Trends“מאמרים המציינים את הביטויים ואותרו  PubMed-ו

תאריך התחלה  וכלללא  יםת החיפושושאילתלצורך השוואת תוצאות.  Scopus-חיפוש זהה בוצע גם ב המאמר.

שמקורם פרסומים במחקר לא נכללו  .2022ובמחקר זה נכללו מאמרים שפורסמו עד לסוף שנת  בחלון הזמנים

ככלי לאיסוף מידע  Googleמנוע החיפוש של הסתבר שהזכירו את  מאמרים אשראף לא ו כתבי עת מדעייםאינו 

באמצעות סקירת צע ובסינון ה ולא כנושא המחקר או כאמצעי לשיקוף חיפושי מידע על ידי הציבור. ,בלבד

 IBM SPSSכלל המבחנים הסטטיסטיים בוצעו באמצעות תוכנת  התקצירים לצורך הבנת מהות הפרסום.

Statistics  (14) 28.0.1.1גרסה . 



 
8 

 השינויבכל שנה נבדקו באמצעות  באינטרנט בריאותימידע  יחיפושמים העוסקים בהפרסו מספר מגמות

בכמות הפרסומים  דעיכההצמיחה או היו שיעורי המה נבדק כלומר בכל שנה  ,ביחס לשנה הקודמת באחוזים

עלול להיווצר מצג  ,ספרתי-מספר הפרסומים בתחום זה היה חד 2006עד שנת שמכיוון ביחס לשנה שקדמה לה. 

שבפועל מדובר בנתונים אף  ,300%עלייה דרמטית של תיחשב לרים מאמר אחד לארבעה מאממה יעלי –שווא 

למנוע הטעיה הנובעת מנתוני פרסומים אבסולוטיים נמוכים  ובמטרהאי לכך אבסולוטיים בעלי חשיבות פחותה. 

שגם בה וגם בשנה שקדמה לה היו הראשונה השנה  ,2007את מגמות הפרסומים החל משנת  בוחנתסקירה זו  –

 . ולפיכך תוצאות ההשוואה אמינות –ספרתיים -מספרים דו –ות מספקת פרסומים בכמ

נקודת הזמן אשר נחשבת  – COVID-19 פנדמייתלטובת מחקר זה ולצורך השוואת הפרסומים מאז התפרצות 

נחשבת לתקופה  – 2019כל תקופת הזמן עד לסוף שנת  ;2020הינה תחילת שנת  COVID-19 פנדמייתלתחילת 

של הפרסומים העוסקים בחקר  מספרעל מנת לבחון אם חלו שינויים ב. COVID-19 פנדמייתשטרם התפרצות 

ת הפרסומים בשתי תקופות יוהושוו כמו COVID-19התפרצות לאחר מידע בריאותי באינטרנט  ימגמות חיפוש

–2017) מגפהשלוש השנים בטרם התפרצות הלעומת ( 2022–2020) מגפהזמן: שלוש השנים שלאחר התפרצות ה

2019 .) 

לבין השנים שקדמו לה בוצע חישוב  COVID-19לצורך השוואת שיעורי העלייה בין השנה שלאחר התפרצות 

בכמות  דעיכההצמיחה או האחוזי מה היו נבדק  קרי ,ביחס לשנה הקודמתשל כמות הפרסומים  באחוזיםשינוי ה

הושווה  COVID-19בשנה שלאחר התפרצות  באחוזיםהשינוי  ביחס לשנה שקדמה לה.בכל שנה הפרסומים 

 (. 2022–2006במחקר זה ) באחוזיםבהן נבדק השינוי ששל כל השנים הממוצע  באחוזיםלשינוי 

השנים  ניתוח של הפרסומים בששבוצע  ,על מנת לבדוק את התמורות במידת ההשפעה של המאמרים בתחום

(. 2019–2017שלוש השנים אשר קדמו לה )לעומת  מגפהפרצות הת( מאז ה2022–2020האחרונות, שלוש שנים )

בשתי תקופות זמן אלו נבדק ממוצע כמות האזכורים הממוצעת לשנה של כל מאמר. ערך כמות האזכורים 

ומשקף חלוקה של כמות סך האזכורים של  Web of Scienceהממוצעת לשנה עבור כל מאמר נשאב מנתוני 

אם מאמר פורסם לפני שנתיים  ,. כלומר(Clarivate Analytics, 2020) כמות השנים מאז פורסםבאותו מאמר 

. לכל תקופת זמן 3-משמעות הדבר שכמות הציטוטים הממוצעת שלו לשנה שווה ל – 6 ואסך האזכורים שלו הו

נה זה נועד לצמצם תהשימוש במש המאמרים אשר פורסמו באותה התקופה. לחושב הממוצע של ערכים אלו לכל

 המאמר כמשתנה מתערב במחקר זה. פרסום אז מספר השנים מאת השפעת 

באינטרנט בוצעה  חיפושי מידע בריאותימגמות בסיווג הנושאי במסגרת מחקרים הבוחנים  בחינת התמורות

הסיווג הנושאי נשאב מנתוני  .לתקופה שאחריה מגפהבאמצעות השוואת הנושאים בתקופה טרום התפרצות ה

Web of Science . חיפושי  מגמותעל תחומי ידע מסווגים במסגרת המחקר בחינה זו בוצעה על מנת להבין אילו

  .מגפהלאור ה שינויים בתמהיל הסיווג הנושאי והאם חלו מידע בריאותי באינטרנט
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 ממצאים

באינטרנט לאורך  חיפושי מידע בריאותימגמות ב הפרסומים העוסקים מספרב השינוימגמת 

 השנים

מאמרים בתחום. ניתוח  2,338פורסמו סך של  2022-ל 2001בין השנים  ,Web of Science-על פי החיפוש ב

תוצאות החיפוש במנועי החיפוש מעלה מגמה ברורה של עלייה בפרסומים העוסקים במגמות חיפוש של מידע 

והיה  ,פורסם המאמר הראשון התואם את שאילתת החיפושאז  ,2001נת ברשת, עלייה אשר החלה בש בריאותי

 2002-ו 2001(. בשנים 1)תרשים  2021יה המשיכה עד לסוף שנת יעלהלשנה זו. מגמת בנושא היחיד זה המאמר 

היא ושנה זו  ,מאמרים העוסקים בתחום 553פורסמו  2021בשנת אך פורסם מאמר אחד בכל שנה בנושאים אלו, 

 הפורייה ביותר במחקר בקטגוריה זו.השנה 

 

. פשוטה רגרסיה לינאריתעל מנת להעריך את מגמות הפרסומים בתחום הנחקר לאורך השנים בוצע ניתוח 

. כלומר, עם התקדמות 0.833של  2R( עם p(1,15)=1.11, F 000. > =חיובי )וחזק  לינארי הממצאים הציגו קשר

 כמות הפרסומים עלתה. –השנים 

בתחום חיפוש המידע  בעלייה בפרסומיםשנים היו המשמעותיות ביותר  אילוכעת נערך אומדן כדי לקבוע 

כלומר בכל , ביחס לשנה הקודמתשל כמות הפרסומים  באחוזים השינוי, ולשם כך חושב הבריאותי באינטרנט

למנוע הטעיה  במטרה בכמות הפרסומים ביחס לשנה שקדמה לה. דעיכההצמיחה או החושבו שיעורי שנה 

סקירה זו בוחנת את מגמות הפרסומים בשינויים באחוזים החל  ,הנובעת מנתוני פרסומים אבסולוטיים נמוכים

השנים דורגו לפי . יםספרתי-פרסומים דו ילהשוות מספרשבה אפשר שנה הראשונה האשר הייתה , 2007משנת 

העלייה הגדולה ביותר בכמות הפרסומים הינן: בהן חלה שהשנים  שלושונמצא ש ,(2 תרשיםהעלייה ) שיעורי

יה ישנת השיא בעל ,2020-מהשנה שקדמה לה( ו 92%)עלייה של  2013מהשנה שקדמה לה(,  65%)עלייה של  2009

 .(2019 ביחס לשנת 96%עלייה של ) בפרסומים בתחום זה
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מספר הפרסומים העוסקים במגמות חיפושי מידע בריאותי באינטרנט

 חיפושי מידע בריאותי באינטרנט לאורך השניםמגמת השינוי במספר הפרסומים העוסקים במגמות : 1תרשים 
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 הקודמת לאורך השנים אחוזי השינוי בכמות הפרסומים ביחס לשנה: 2תרשים 

 

 ברשת בריאותימגמות החיפוש של מידע של הפרסומים העוסקים בחקר  מספרשינויים ב

 מגפהבהשוואה לתקופה שקדמה ל COVID-19 פנדמייתלאחר התפרצות 

בוצע  ,ובתקופה שקדמה לה COVID-19 פנדמייתלצורך השוואת כמות הפרסומים בתחום מאז התפרצות 

לעומת ( 2022–2020) מגפהפרצות התשלוש שנים מאז ה – ניתוח של כמות הפרסומים בשש השנים האחרונות

קיים הבדל בכמות הפרסומים בין התקופה שלאחר שההשערה נבדקה (. 2019–2017שלוש השנים אשר קדמו לה )

מדגמים בלתי תלויים. ל T נערך מבחןולשם כך לתקופה טרום ההתפרצות,  COVID-19 פנדמייתהתפרצות 

( כך שממוצע הפרסומים בתקופה שלאחר 0.001p=9.72, (4)t>נמצא כי קיים הבדל מובהק בין הממוצעים )

 = M( גבוה מהממוצע בתקופה טרום ההתפרצות )COVID-19 (M = 508, SD = 44.5 פנדמייתהתפרצות 

206.67, SD = 30 .) 

 פנדמייתשל ההבדל בשיעור העלייה בכמות הפרסומים בין השנים טרום ההתפרצות 

COVID-19  התפרצותהלבין שיעור העלייה בכמות הפרסומים בשנה שלאחר 

טרום  במהלך השניםבכמות הפרסומים השנתית בשיעור העלייה קיים הבדל מובהק שלבדיקת ההשערה 

 התפרצות, נערך מבחןהשנה שלאחר בהפרסומים יה בכמות לבין שיעור העלי COVID-19 פנדמיית התפרצות

T אחת לתוחלת( 0.005. נמצא כי קיים הבדל מובהק בין התקופות < p9.72,  = (17.6)t כך ) שממוצע שיעורי

הפרסומים  בכמות העלייהנמוך משיעור  (M = 35.37, SD = 37.32טרום ההתפרצות ) שניםהעלייה בפרסומים ב
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 COVID-19שיעור העלייה בשנה שלאחר  ,כלומרCOVID-19 (96.61% .) פנדמייתשלאחר התפרצות  בשנה

 מאז החלו הפרסומים בתחום. העלייה שיעורי מממוצע  באופן מובהק גבוה

לבין  COVID-19 פנדמייתטרום התפרצות תמורות במידת ההשפעה של המאמרים בתחום ה

 התפרצותהמידת השפעתם לאחר 

מאמרים בתחום. סך הציטוטים לכלל המאמרים עמד על  2,338פורסמו סך של  2022-ל 2001השנים בין כאמור, 

נתון זה משקף ממוצע  .32,328. בהחסרת אזכורים עצמיים, מספר הציטוטים לכלל המאמרים עומד על 37,029

מאמרים  28,642. 12.5%הינו  האזכוריםהעצמיים מכלל  האזכורים שיעורכאשר  ,ציטוטים למאמר 15.84של 

 .27,589עמד על המספר  –אזכורים עצמיים ובניכוי  ,את המאמרים בנושא אזכרושונים 

 ניתוח של הפרסומים בשש השניםעל מנת לבדוק את התמורות במידת ההשפעה של המאמרים בתחום בוצע 

(. 2019–2017)שלוש השנים אשר קדמו לה לעומת ( 2022–2020) מגפהפרצות התהאחרונות, שלוש שנים מאז ה

. כאמור תקופהכל ב , ונערך ממוצע של כמות האזכוריםכמות האזכורים הממוצעת לשנה של כל מאמר הנבדק

המאמר כמשתנה מתערב במחקר זה, שכן מספר השנים מפרסום משתנה זה נבחר על מנת לצמצם את השפעת 

 Clarivate)מאז פורסם  שחלף במספר בשניםהמאמר שצוטט משתנה זה משקף חלוקה של כמות הציטוטים 

Analytics, 2020) . פנדמייתמשתנים בין התקופה שלאחר התפרצות הקיים הבדל בשני שלבדיקת ההשערה 

COVID-19 לתקופה טרום ההתפרצות, נערך מבחן T .הבדל מובהק בין כי קיים נמצא  למדגמים בלתי תלויים

בתקופה ממוצע כמות האזכורים הממוצעת לשנה של כל מאמר שכך  ,1,728(t)( = p2.652 , > .050הממוצעים )

 (. M = 1.97, SD = 5.74ההתפרצות ) שלאחר( גבוה מהממוצע בתקופה M = 2.7, SD = 3.4התפרצות )ה שטרם

התפרצות  מאזבאינטרנט  חיפושי מידע בריאותימגמות התמורות בסיווג הנושאי בקרב מחקרי 

 לשנים שקדמו להביחס  COVID-19 פנדמיית

 חיפושי מידע בריאותימגמות אודות על מחקר זה ביקש לבדוק את התמורות בסיווג הנושאי במחקרים 

( לעומת שלוש 2022–2020שלוש שנות המגפה ) שתי תקופות זמן:הושוו תמורות הלצורך ניתוח באינטרנט. 

כאשר לכל תקופת זמן נבדקו הנושאים הנחקרים באותה תקופה ומה אחוז  (2019–2017השנים שקדמו לה )

ניתוח הממצאים מראה כי  (.1)טבלה  הפרסומים בכל נושא ביחס לכלל הפרסומים באותה תקופת זמן

מחקרים המסווגים תחת קטגוריה זו רשמו  – סיעוד ןה המשמעותית ביותר הייאת העלהראו הקטגוריות אשר 

. 1.82%עלייה דומה של  הרשמקטגוריה זו  – ומקצועות הבריאות ,מסך המאמרים בתקופת הזמן 1.8% עלייה של

גם הקטגוריה אשר אך היא  ,(69.8%עדיין הקטגוריה הגדולה ביותר ) אהקטגוריה הכללית המכונה רפואה הי

 . מגפה( ביחס לתקופה טרום התפרצות ה4.01%-ה את הירידה המשמעותית ביותר )רשמ
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 הבדלי הסיווג בתחומי הפרסומים בתקופה שלאחר התפרצות המגפה ביחס לתקופה שטרם ההתפרצות: 1טבלה 

 
 שינוי מכלל הפרסומים %

 2022–2020 2019–2017 סיווג נושאי

 4.01- 69.80 73.81 רפואה

 1.40- 3.16 4.56 אימונולוגיה ומיקרוביולוגיה

 0.19 3.77 3.57 מדעי החברה

 1.82 5.20 3.37 מקצועות הבריאות

 1.37- 1.20 2.58 פרמקולוגיה וטוקסיקולוגיה

 0.75 2.94 2.18 ביוכימיה, גנטיקה וביולוגיה מולקולרית

 1.80 3.39 1.59 סיעוד

 0.64- 0.75 1.39 הנדסה

 0.54 1.73 1.19 מדעי המוח

 0.69 1.88 1.19 פסיכולוגיה

 1.79 2.79 0.99 מדעי הסביבה

 0.22- 0.38 0.60 חקלאות

 0.84 1.43 0.60 מדעי המחשב

 1.85- 2.71 4.56 אחר

 

 דיון

המאמרים העוסקים בחיפושי מידע רפואי באינטרנט  מספרממצאי מחקר זה מציגים מגמת עלייה מתמשכת ב

תוצאה מובנת לאור  אהייה זו י. מגמת על2021עד לסוף שנת  ,בה החל המחקר בתחוםש ,2001מאז שנת 

, המאפשרת הנגשת מידע מכל סוג לכל מבקש ובמהירות הולכת וגוברת ,התמורות הטכנולוגיות ומהפכת המידע

התרחבות השימוש . (Bujnowska-Fedak & Węgierek, 2020; McMullan, 2006)בדגש על מידע בריאותי 

זה ככל שיתרחב שימוש ו ,במידע רבאינטרנט בכלל ובמנועי חיפוש בפרט לטובת חיפוש מידע בריאותי מייצרת 

מתארים את תפקידו של מגמה זו תואמת תוצאות מחקרים קודמים אשר כך יגדל המצע למחקרים בתחום.  –
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GT ככלי לבחינת ההתנהגות האנושית בסוגיות בריאותיות וחברתיות (Effenberger et al., 2021; Hartwell 

et al., 2022; Mavragani & Ochoa, 2019)  בקרב הציבור תחלואהולאיתור ולחיזוי מגמות (Sousa-Pinto et 

al., 2021; Xu et al., 2020; Yuan et al., 2021) . בכמות הפרסומים העוסקים הכללית מעבר לעלייה המתמדת

 2020-ו 2013, 2009 ממצאי מחקר זה מציינים את שלוש השנים, בריאותי באינטרנטבמגמות חיפושי מידע 

  בפרסומים בתחום.ביותר בהן חלה העלייה המשמעותית שנים שכ

באינטרנט.  בריאותימגמות חיפושי מידע עסקו בשנת השיא בפרסומים אשר הייתה  2020שנת ש מחקר זה מצא

השינוי באחוזים ביחס לשנה  השיא נוסף שנשבר בשנה זו היו ,של מאמרים בתחוםבשנה זו פורסם מספר שיא 

דע פרסומים העוסקים בחיפושי מיב 96.61%שכן מספר הפרסומים בשנה זו מגלם עלייה של  ה,שקדמה ל

אשר קרובה להיות גדילה מעריכית של המחקר  צמיחה. נתון זה משקף 2019באינטרנט ביחס לשנת  בריאותי

 Lambert) מגפההתנהגויות חיפוש מידע בריאותי הן מרכיב מרכזי בהתנהגויות מקדמות בריאות בעת  בתחום.

& Loiselle, 2007),  בשנה  מגפההמחקר בתחום הושפע מהצמיחה הדרמטית במחקרים הנוגעים בשלכן ייתכן

אף ייחסו רבים מחקרים י, טתיאור-שר הפילוסופי. מעבר להק(Hamidah et al., 2020; Yu et al., 2020)זו 

רב בהתמודדות האפידמיולוגית עם  יישומי באינטרנט פוטנציאל בריאותימידע  ימגמות חיפוששל לניתוח 

 ,.Ayyoubzadeh et al)בהקשר של חיזוי מגמות תחלואה והתפרצויות לפי אזורים  ,COVID-19 פנדמיית

2020; Ciaffi et al., 2020; Jurić, 2021; Venkatesh & Gandhi, 2020). 

שנה ל( ביחס 65%בה נרשמה העלייה השלישית בגודלה )ש ,2009גם העלייה של שנת , 2020בדומה לשנת 

הידועה גם כשפעת  ,1N1H-ה פנדמייתהתפרצה אירוע אפידמיולוגי. בשנה זו לת עשויה להיות מיוחסהקודמת, 

מיליון נדבקו  60.8-כאשר כ ,בני אדם 13,000-חייהם של כ בארצות הברית בלבד את זו גבתה מגפהם. החזירי

ובאופן טבעי עוררה שיח תקשורתי  (,.Centers for Disease Control and Prevention [CDC], n.d) בנגיף

יכולתו של השיח הציבורי לעורר את תפיסות הסיכון . ב(Klemm et al., 2014; Zhang et al., 2015) וציבורי רב

שלושה גורמים עיקריים השפיעו על  1N1H-ה פנדמייתפרצות תמחקרי עבר מצאו כי בזמן ה, ובקרב הציבור

( 3)-( האמונה בתועלת ההתנהגות ו2( תפיסת הסיכון העצמי, )1התנהגויות מקדמות בריאות בקרב הציבור: )

יכולים להסביר את העלייה במחקרים בתחום . משתנים אלו (Bish & Michie, 2010)תפיסת הסיכון לאחרים 

שכן אחת מדרכי ההתמודדות המרכזיות במסגרת התנהגויות מקדמות  ,חיפושי מידע בריאותי באינטרנט

פורסמו חמישה  2009בשנת  . למעשה(Lambert & Loiselle, 2007)חיפוש אחר מידע בריאותי  אבריאות הי

שהם  ,1N1H-ה פנדמייתבהקשר הישיר של  באינטרנט בריאותיעסקו בבחינת מגמות חיפושי מידע שמאמרים 

בכמות הפרסומים מגמת העלייה הייתה נשמרת כלל הפרסומים בתחום בשנה זו. ללא פרסומים אלו מ 15%

 .65%עלייה בפועל של לעומת  40%רק  – הייתה פחותה במידה ניכרתהעלייה אך הקודמת, שנה יחסית ל

מהשנים (. שנה זו מציגה תמונה מעט שונה 92%) 2013בגודלה הינה שנת  הבה נרשמה העלייה השניישהשנה 

הכריז ארגון הבריאות  2013שכן בחודש מאי  ,קשר אפידמיולוגיתקיים האמנם גם בשנה זו ה .2009-ו 2020

 Middle East Respiratory Syndrome Coronavirus ששמו העולמי על נגיף החדש ממשפחת נגיפי הקורונה

(MERS-CoV), נגיף זה התחלואה בלהתפשטות עדויות ראשונות אף אותרו  2012בספטמבר ו(Assiri et al., 
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היה הגורם לעלייה וספק שהוא , מגפהה להיקפי תפוצה של חנגיף זה לא התפתההתפשטות של . עם זאת, (2013

מגמות חיפושי המידע ברשת את סוגיית כלל לא נמצאו מאמרים שבחנו שנה זו בתחום המחקר. למעשה, בהחדה 

האירוע היחיד אשר התרחש לא היה MERS-CoV -אך איתורו של נגיף ה. MERS-CoV-בהקשר של נגיף ה

זה התקיימה התפתחות בעלת השפעה דרמטית על חקר חיפושי המידע הבריאותי בחודש  .2012בחודש ספטמבר 

 Googleהושק במקום  GT. שירות Google Trends (GT) (Matias, 2012)באינטרנט והיא השקת השירות 

Flu Trends  רווי הביקורות(Harford, 2014; Lazer et al., 2014; Pelat et al., 2009) שירות וGoogle 

Insights for Search complex ,אשר נתפס כמורכב יותר .GT  הביא להנגשה של מידע רב עבור ציבור

 ,Jun et al., 2018; Mavragani & Ochoa)החלו לעשות שימוש רב בכלי , ואלו ביניהם חוקרים –המשתמשים 

2019; Nuti et al., 2014) . 

גורמי מפתח בצמיחת המחקר  הן והתפתחויות טכנולוגיות ותאפידמיולוגי התרחשויותמחקר זה מראה כי 

שכן העליות המשמעותיות בתחום מקושרות לאירועים  ,ברשת בריאותיבתחום מגמות חיפושי מידע 

מספקים הן מצע מחקרי רב והן כלי מחקר הולמים עבור אלו ו ,או התפתחויות טכנולוגיות יםיאפידמיולוג

מביא  ואינ הללו ההתפתחויותכי שוך לאורך השנים מראים המגמות  ממצאילכך, נוסף . החוקרים בתחום

השפעה ל. סימן שאלה מרחף מעל כמות הפרסומים הגדולהלהתייצבות של רק לירידה במחקר בתחום זה, אלא 

 2020על המחקר בתחום, שכן העלייה שוברת השיאים שנרשמה בשנת  COVID-19 פנדמייתהדרמטית של 

 אף נרשמה ירידה במספרי המחקרים שפורסמו בנושא זה.  2022ובשנת  ,2021התמתנה באופן ניכר בשנת 

מחקר זה השווה את מידת ההשפעה של המחקרים בנושא חיפושי מידע רפואי באינטרנט לאחר התפרצות 

יותר מאלו אשר משפיעים היו  מגפהמצא כי הפרסומים אשר קדמו להתפרצות הו ,לתקופה שקדמה לה מגפהה

מחקרים רבים  איכותם המקצועית.לגם קשורה של מאמרים  ההשפעהבאו אחריה. ניתן להניח כי ככלל מידת 

גדול המרביתם הטילו ספק בהתאמת החלק ו ,COVID-19עסקו בשאלת איכות הפרסומים בתקופת 

 P. E. Alexander et al., 2020; Bramstedt, 2020; Glasziou et )ים לרמה המקצועית הנדרשת וממהפרס

al., 2020; Jung et al., 2021.)  שאפיינו זמנים קצרים ביותרתוך בהילות והרצון לספק ממצאים הייתכן כי ,

מגמות חיפושי מידע בריאותי של המחקרים אשר עסקו בחקר ה נמוכה יחסית של רמ את תקופת המגפה, גררו

לחוקרים  מגפההזימנה הרצון לנצל את ההזדמנויות המחקריות אשר , ואולי השפיע על כך גם באינטרנט

(Bramstedt, 2020; Jung et al., 2021; Khatter et al., 2021) .מחקרים הראו כי חלק ניכר כך או כך ,

, (P. E. Alexander et al., 2020)לא עמדו ברמה הנדרשת מבחינת המתודולוגיה  מגפהמהפרסומים בתקופת ה

ואף  (Glasziou et al., 2020) הציגו חידושולפיכך מחקרים שלא  ,כמו כן נמצאו כפילויות רבות של מחקרים

יתכן כי המחקרים י. (Bramstedt, 2020)נמצא כי חלק ניכר מהמחקרים לא עמדו בדרישות האתיות המקובלות 

 ,אופיינו באותן מגבלות אשר פגעו במידת השפעתם מגפהאשר בחנו חיפושי מידע בריאותי באינטרנט בתקופת ה

הסבר נוסף עשוי להיות נעוץ בהבדלים אפשריים בפרספקטיבה של באה לידי ביטוי במחקר הנוכחי. ותופעה זו 

אשר הפכה אותם  ,אופיינו בפרספקטיבה צרה מגפההמחקרים בתקופת השהנחקרים. ייתכן הנושאים 

 למצוטטים פחות.  –למוכוונים יותר לנישות צרות וכתוצאה מכך 
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ניתוח התמורות בנושאים הנחקרים מעלה שינויים קלים אשר עשויים לרמז על שילוב הולך וגובר של מקצועות 

ל מידע בריאותי באינטרנט. העלייה בשיעור המאמרים המסווגים תחת מגמות החיפוש ששל נוספים בחקר 

( בשיעורם מתוך כלל המאמרים 3.625%עולמות התוכן של הסיעוד ומקצועות הבריאות )עלייה משולבת של 

גורם המאמרים המסווגים תחת הקטגוריה הכללית של רפואה.  שיעורב 4.01%עשויה להיות קשורה לירידה של 

גורם . רפואיים מבצעים יותר מחקרים בתחום זה-שחוקרים מעולמות תוכן פרהפעה זו הוא אפשרי אחד לתו

הוא שהולכת וגוברת ההעדפה של אותם חוקרים לסווג את עבודותיהם ככאלו תחת העולם אפשרי נוסף 

נתון זה מחזק מחקרי  .המקצועי הממוקד שלהם ולא תחת עולמות תוכן רחבים יותר כגון בריאות או רפואה

 ,Dardas et al., 2019; Kokol) עבר אשר הראו מגמות צמיחה הן בגיוון והן בכמות הפרסומים מתחומי הסיעוד

2021; Kokol et al., 2019) מקצועות הבריאות  תחומימו(Jesus et al., 2020; Strong & Fuji, 2021; Tweed 

et al., 2007). 

 

 מגבלות המחקר

 ם הרלוונטייםהביטויינערך חיפוש של  בריאותיאיתור מאמרים העוסקים במגמות חיפוש של מידע לצורך 

ם מחקרים אשר עוסקים בנושא אך מילות החיפוש לא נמצאו בתקציר . לפיכך, אם קיימייםהמאמר יבתקציר

מגמות פרסום אשר בוצעו במחקר זה בחנו את  חלק מהמבחניםלא נכללו במחקר זה. אלה מאמרים  –שלהן 

עם זאת, , זאת כיחידת זמן אחת. 2022–2001המאמרים לאורך כל תקופת הפרסום אשר נבדקה במחקר, קרי 

הפרסומים בתחום איננו יכולים להעריך בשלב  מגמות את השפעתן על עתידו ,חלו תמורותבתוך יחידת זמן זו 

מסתמנים שאחר המגמות המובאות במחקר זה יוכל לשפוך אור על התהליכים עקוב ימחקר עתידי אשר זה. 

 בחקר ההבדלים בכמות המאמרים העוסקיםבמחקרים נוספים את  יש לבחון כמו כן תחום בשנים הנוכחיות.ב

על מנת לאמוד את התמורות היחסיות  בתחומי הבריאות, זאתמגמה הכללית של מאמרים למגמות חיפוש של 

ותאפיין את נדרשת סקירה ממפה מעמיקה נוספת אשר תבחן , לכך נוסףתחום זה בתוך עולם הבריאות. חקר ב

רמת ההשפעה של אשר ל. Web of Science-המוצע ב הקטלוגשלא על בסיס  כני המחקריםוהתמורות בת

יש לבחון משתנים נוספים מעבר לכמות האזכורים השנתית הממוצעת לכל במחקרים עתידיים  –המאמרים 

 מאמר.
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